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对信号滤波的思想[4]。1994 年，根据 Rosenfield 所提出的思想，
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Abstract：This paper summarizes the research and development of the wavelet filtering method in recent years.On the one hand，
it summarizes the recent and representative wavelet filtering algorithms from the ideology，principles，advantages，disadvantages，and
other aspects of algorithms.On the other hand，some typical filtering algorithms and some common signals are selected to the
experimental result mainly from the Signal-to-Noise Ratio（SNR） and the Mean Square Error（MSE）.And the effects of different
filtering algorithms are compared and analyzed separately from a filter algorithm with different signals and a signal with different
filtering algorithms.Finally，the hot，the difficulty，the deficiency and other issues unresolved of wavelet filtering are proposed

















（2）在最大尺度 j 上，选一阈值 t，若极值点对应的幅值小
于 t，则去掉该极值点；否则予以保留，从而得到最大尺度上新
的模极大值点。
（3）在尺度 j-1 上寻找尺度 j 上小波变换模极大值的传播
点，即保留由信号产生的极值点，去除由噪声引起的极值点。
（4）在尺度 j 上的极大值点位置，构造一个邻域 O（nji，δj），
在尺度 j-1 上的极大值点中保留落在每一邻域上 O（nji ，δj）的
极大值点，而去除落在邻域外面的极值点，从而得到 j-1 尺度
上的新的极值点。然后令 j=j-1，重复步骤（4），直至 j=2 为
止。其中 nji 为尺度 j 上的第 i 个极值点，δj 为仅与尺度 j 有关
的常数。



























令W赞 g 为滤波后的值，初值为零。Wf（j，n）表示尺度 j 上位置
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正交小波 sym4 对加入不同强度噪声的信号进行 3 层小波分
解，然后进行 Donoho 硬阈值处理，最后恢复信号。实验数据如
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